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Ensaio sobre a concentracio de emprego no setor de confeccoes em Pernambuco: uma
analise com dados em painel no periodo de 2011 a 2021

Area 1: Economia regional, agricola e meio ambiente

RESUMO

Ao considerar a importancia de compreender as especificidades que caracterizam a estrutura
econdmica local, em particular, a economia de aglomeracdo do setor de confec¢des no
Agreste Pernambucano, este trabalho busca identificar os municipios que compdem o cluster
de confecgdes, além de discutir a presenca de economias de localizagdo e urbanizagao que
caracterizem sua concentragdo de emprego. Para tanto, sdo utilizados, respectivamente, a
anélise espacial do Indice de Concentragdo Normalizado (ICN) e um modelo econométrico
com dados em painel. Os resultados, construidos com base nos dados a nivel municipal para
os anos de 2011 a 2021, captados da Relagdo Anual de Informagdes Sociais (RAIS),
identificam 13 municipios vizinhos que compdem o cluster em 2021 e revelam indicios de
externalidades Marshall-Arrow-Romer (MAR) para o setor.

Palavras-chave: Economias de aglomeracdo; Analise espacial; Dados em painel.

ABSTRACT

Considering the importance of understanding the specificities that characterize the local
economic structure, particularly the agglomeration economy of the garment sector in the
Agreste Pernambucano region, this study aims to identify the municipalities that compose the
garment cluster and discuss the presence of location and urbanization economies that
characterize its employment concentration. To achieve this, the spatial analysis of the
Normalized Concentration Index (NCI) and an econometric model with panel data are used.
The results, based on municipal-level data for the years 2011 to 2021, collected from the
Annual Social Information Report (RAIS), identify 13 neighboring municipalities that make
up the cluster in 2021 and reveal evidence of Marshall-Arrow-Romer (MAR) externalities for
the sector.

Keywords: Agglomeration economies; Spatial analysis; Panel data.

Classificacao JEL: C33, L67, R12.

1 INTRODUCAO

A unificagdo dos caminhos percorridos pela ciéncia econdmica e pela producio
geografica permitiu uma analise mais completa sobre os fendmenos econdmicos espaciais. A
partir da andlise das teorias regionais, observa-se a importancia da decisdo por parte das
empresas em escolher um local para instalagdo, sendo essa decisdo responsavel por um
possivel sucesso da firma e, por conseguinte, da economia local, a partir da expansdo da



producdo, reducdo de custos e especializagdo da mao de obra (PONTES e SALVADOR,
2002; PRESTES, BEZERRA e DE CASTRO, 2019).

A distribuicdo geografica de empregos e empresas costuma apresentar padrdes
distintos ao redor do planeta. E comum observar-se que existem areas que tendem a atrair
determinados tipos de negocios com maior intensidade e, de maneira reciproca, a atracao de
muitas empresas em uma so regido também promove vantagens competitivas.

Em Pernambuco, o setor de confec¢des tem fundamental importancia para a regiao
Agreste, onde se encontra o Polo de Confecgdes. Em boa parte dessa regido, que compreende
Caruaru, Santa Cruz do Capibaribe, Toritama e diversos municipios circunvizinhos, a
atividade de confec¢do corresponde a cerca de 30% de todo o emprego formal. Além disso, o
Agreste concentra em torno de 80% de todos os empregos formais de confec¢des do estado de
Pernambuco, porcentagem que cresceu nos ultimos 10 anos (RAIS, 2021).

Sabe-se também que a aglomeragao do setor de confecgdes nao se resume meramente
a divisdo geopolitica da regido Agreste. Os fendmenos de concentragdo setorial geralmente
podem ser explicados via economias de localizacdo e urbanizagdo, ou seja, existem
municipios-chaves que podem promover o transbordamento de conhecimento entre as firmas
devido a vantagens competitivas de sua estrutura de mercado, seja ela ligada a especializagao
de empresas de um mesmo setor, a aglomeragdo de empresas de setores diversificados, ou ao
modelo de competigdo entre as firmas. A concentragdo de empresas de um mesmo setor, por
exemplo, pode gerar um mercado comum para os trabalhadores de habilidades semelhantes,
além de promover spillovers tecnoldgicos (BAPTISTA e SWANN, 1998).

O objetivo deste estudo ¢ identificar, através da andlise espacial, os municipios do
estado que compdem o cluster de confecgdes, além de discutir a presenca de economias de
localizagdo e urbanizacdo que caracterizem a concentragdo do emprego nesse cluster. Para
cumprir com este objetivo, foram coletados dados da Relagcdo Anual de Informagdes Sociais
(RAIS), para 184 municipios de Pernambuco, compreendendo os anos de 2011 a 2021. Foi
realizada a constru¢do do Indice de Concentragio Normalizado (ICN), anélise espacial dos
indicadores I de Moran e LISA, além da especificacdo de um modelo econométrico em dados
em painel, estimado a partir de efeitos fixos, tendo como variavel dependente o nivel de
emprego.

Este trabalho esta dividido em cinco sec¢des, sendo a primeira delas esta introdugcao. A
segunda secdo apresenta a revisdo de literatura, trazendo trabalhos que contemplam a andlise
tedrica e empirica. A terceira secdo corresponde a apresentacdo dos dados e metodologia
utilizados. A quarta se¢do expoe a andlise dos resultados obtidos e, por ltimo, a quinta se¢ao
traz as consideragoes finais.

2 REVISAO DE LITERATURA

Nesta se¢do serdo abordados trabalhos que trazem esclarecimentos teoricos sobre o
tema abordado, além de trabalhos empiricos, nacionais e internacionais, que retratam a
aplicacdo da metodologia abordada pela parte teorica.

2.1 REFERENCIAL TEORICO

A inser¢do da analise geografica e espacial na economia ¢ uma discussdo que data do
final do século XIX, ganhando for¢a com a evolu¢ao dos métodos econométricos ao final do
século XX. Dentre os primeiros autores que estudaram as relagdes espaciais na formagdo e

3



relacdo econdmica, se encontram Alfred Marshall, Von Thiinen, Alfred Weber, Walter
Christaller e August Losch, que elucidam a utilizagdo da terra e organizacdo do espago, além
de trazerem a discussao sobre os custos minimos de transporte (ALVES, 2015).

Marshall (1890), em Principios da Economia, apresenta o conceito dos Distritos
Industriais, onde sdo descritas as aglomeracdes setoriais especializadas, além das
externalidades que elas podem trazer para a economia. Estas, em sua maioria, podem ser
classificadas como positivas, pois, a partir do processo de aglomeragcdo das empresas e, seu
posterior sucesso, poderdo surgir vantagens espaciais e aperfeicoamento da produgdo, onde
este aperfeicoamento pode gerar mais eficiéncia (COSTA, 2014).

Ao tratar da andlise espacial, deixa-se de lado as tradicionais hipdteses
microecondmicas sobre a concorréncia perfeita e rendimentos constantes de escala, pois,
impreterivelmente, a concentragdo da produgdo, em termos geograficos, estd relacionada a
retornos crescentes de escala e, consequentemente, a concorréncia imperfeita (PONTES E
SALVADOR, 2002).

A partir da analise da concentracdo geografica e setorial de empresas, além das
externalidades por elas geradas, surge a ideia de clusters, sendo estes formados pela
associacdao de empresas em aglomerados produtivos, visando obter vantagens competitivas e
explorar as economias de aglomeragdo, trazendo ganhos coletivos de eficiéncia produtiva.
Estes agentes apresentam competéncias complementares, mesmo sendo nao similares,
fazendo com que sejam interdependentes e, mesmo assim, obtenham retornos positivos
(BRITTO ¢ ALBUQUERQUE, 2002; CROCCO et al., 2003; CARVALHO e¢ CHAVES,
2007).

Hé uma diferenciagao entre os tipos de cluster, podendo estes serem classificados em
verticais e horizontais. O primeiro trata da interag@o entre as empresas ¢ seus fornecedores de
matéria-prima e tecnologias, ou seja, a interagao entre os produtores e seus usuarios, na forma
hierarquica da produ¢do. J& os clusters horizontais sdo caracterizados pelo conjunto de
empresas de mesmo segmento, e estdo presentes no mesmo espago geografico — municipio ou
microrregides, por exemplo — que podem se complementar através da utilizagdo de mesma
mao de obra especializada, além de compartilharem recursos em comum, podendo combinar
sua capacidade produtiva para atingir rendimentos maiores de escala (CROCCO et al., 2003).

Os ganhos coletivos de eficiéncia produtiva podem ser explicados sob a otica de
diversas teorias, todas ligadas aos transbordamentos de conhecimento de uma firma para as
mais geograficamente proximas. Entre essas teorias, podem-se destacar as externalidades
Marshall-Arrow-Romer (MAR), Porter e Jacobs. As trés abordagens possuem diferengas-
chave quanto a origem das externalidades e quanto ao papel da competigdo no
transbordamento de conhecimento. (GLAESER et al., 1992).

A teoria das externalidades MAR e a teoria de Porter (1990) concordam que a
concentracdo de firmas de determinado setor em um local ¢ um fator determinante para a
propagacdo do conhecimento entre elas. Segundo as externalidades MAR, o monopdlio local
¢ mais vantajoso para o desenvolvimento da aglomeragdo, ja que assim os beneficios da
inovagdo podem ser internalizados pelo inovador. A abordagem de Porter (1990), no entanto,
defende que ¢ a competicdo entre as firmas que promove a busca por inovagdes (GLAESER
etal., 1992).

O raciocinio de Jacobs (1969) se diferencia fundamentalmente dos anteriores quanto a
origem das externalidades, pois a autora acredita que a propaga¢do de conhecimento e novas
ideias ndo advém da concentragdo de firmas de um mesmo setor, mas do contato entre firmas
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dos setores mais diversos. Nesse sentido, quanto maior a variedade de setores aglomerados
em determinada regido, mais favordvel serd o ambiente para o surgimento de inovagdes
(GLAESER et al., 1992).

Este trabalho argumenta que todas as trés abordagens apresentadas podem ser
verificadas empiricamente a depender do setor em analise. Mais adiante, busca-se identificar
qual delas ¢ mais condizente com os dados obtidos para o setor de confecgdes de 2011 a 2021.

2.2 REFERENCIAL EMPIRICO

A proposta de identificar economias de aglomeragdo ¢ de consideravel importancia
para compreender a dindmica econdmica de cada localidade. Dessa forma, no ambito da
Economia Regional, existem diversos trabalhos que se propdem a realizar essa identificacdo
de maneira objetiva e rigorosa.

Fingleton, Igliori ¢ Moore (2005), utilizando dados para o servigo de computagdo da
Gra-Bretanha, compreendendo o periodo de 1991 a 2001, a partir da estimacao de um modelo
econométrico espacial, encontram evidéncias sobre a presen¢a de externalidades associadas a
existéncia de um cluster, com relacdo ao crescimento do emprego na industria de servigos de
computacdo. Os autores também concluem que este cluster horizontal controla o nivel de
emprego total, além da demanda local também controlar esta variavel, evidenciando também
o crescimento das pequenas empresas. A aglomeragdo, neste caso, desempenha um papel
importante na evolu¢ao do desempenho economico da industria em questao.

Buscando analisar o impacto dos clusters horizontais no crescimento do emprego das
micro, pequenas ¢ médias empresas do setor de confecgdes do estado de Pernambuco, Alves e
Silveira Neto (2011), utilizando dados da RAIS e INEP, referentes aos anos de 1995 e 2005,
os autores realizam a andlise espacial por meio do I de Moran e da estatistica LISA, nao
encontrando correlagdes positivas. Um modelo econométrico também ¢ estimado,
considerando o nivel de emprego do setor como varidvel dependente do modelo. Os autores
verificam que a clusterizag¢do horizontal tem impacto positivo sobre o crescimento do nivel de
emprego no setor, porém, a medida que essa clusteriza¢gdo aumenta, ocorrem impactos
negativos.

Rodrigues et al. (2012), utilizam o Indice de Concentragio Normalizado (ICN)
acrescido da Analise exploratéria de Dados Espaciais (AEDE), obtendo assim a Analise
Espacial de Dados (AED), para identificar as aglomeragdes produtivas no setor de
confecgoes. Utilizando dados provenientes da RAIS para os anos de 1995, 1999, 2003 e 2007,
os autores calcularam os indices para todos os municipios brasileiros, sendo os municipios da
Regido Sul do pais aqueles que apresentavam mais concentracdo no setor, além da
dependéncia espacial, tendo o Parand como o Estado com maior nimero de aglomeracdes no
setor de confecc¢ao.

Ainda a respeito do setor de confecgdes, Lins e Silva (2017) utiliza a anélise espacial
para identificar os clusters produtivos dos setores couro-calcadista e de confeccao no
Nordeste brasileiro para os anos de 1997 a 2012, com dados provenientes da RAIS.
Recorrendo ao Indice de Concentragdo Normalizado (ICN) e a Anélise Exploratoria de Dados
Espaciais (AEDE), os autores encontraram correlacdo espacial e, consequentemente, a
existéncia de cluster produtivo no setor de confec¢des dos estados de Pernambuco, Ceara e



Rio Grande do Norte. Para o setor de couro-calcadista, ha a existéncia de concentragdo nos
municipios do Cearé e Bahia.

O modelo apresentado por Prestes, Bezerra e De Castro (2019) busca evidenciar quais
variaveis impactam no Indice de Concentragio Normalizado para os segmentos modernos e
tradicionais da industria de transformagao no estado do Parana no ano de 2017. As autoras
apontam que os segmentos tradicionais possuem impactos espaciais que influenciam os
municipios vizinhos € a competitividade apresenta impacto negativo em ambos os segmentos.

Quanto aos impactos da especializacdao, competicdo e diversidade no crescimento das
economias de aglomeragdo, os trabalhos que se propuseram a encontrar evidéncias empiricas
comegaram a surgir com mais frequéncia a partir da década de 1990. Analisando os setores de
industria americanos, o modelo de Glaeser et al. (1992) utiliza dados de emprego, salarios e
localizagdo que indicam a presenca de externalidades Jacobs, ou seja, um impacto positivo de
uma maior diversidade de setores na regido.

J& Henderson, Kuncoro e Turner (1995) empregam varidveis de concentracdo e
diversidade de setores da industria americana em 1970 como variaveis explicativas do
emprego nas proprias industrias em 1987. Os autores encontraram resultados que sugerem a
existéncia de externalidades MAR para industrias maduras de bens de capital e novas
indtstrias de alta tecnologia, enquanto as evidéncias de externalidades Jacobs s sdo
encontradas nas novas industrias de alta tecnologia.

Combes (2000) discute como caracteristicas de especializagdo, diversidade, tamanho
das firmas, competicdo e densidade caracterizam a aglomeragao de empresas em 52 setores de
industria e 42 setores de servi¢os da Franga durante o periodo de 1984 a 1993 em 341 areas
locais. Para o setor de confecg¢des, assim como para os demais setores industriais, o autor
encontra um impacto negativo para a competicao, diversidade e tamanho das firmas.

Andrade (2015) também utiliza como indicadores locais a especializa¢do, competicao,
tamanho médio das firmas, diversificagdo e densidade do emprego local, construidos a partir
de dados provenientes da RAIS e IBGE, distribuidos em painel dindmico e estimados a partir
de um modelo com efeitos fixos, tendo o objetivo de explicar como esses fatores impactam o
setor couro-cal¢adista do Rio Grande do Sul no periodo de 1998 a 2012. Os resultados da
autora indicam que, no curto prazo, a especializacdo afeta negativamente a variacdo do
crescimento do emprego absoluto, a diversificacdo tem relagdo positiva com o crescimento do
emprego, a competicdo ¢ o tamanho médio das firmas mostram que o monopdlio local ¢
favoravel ao setor, e, a densidade também gera beneficios ao setor. Os resultados corroboram
com a presenca de externalidades Jacobs para este setor.

Para analisar as caracteristicas de aglomeragao da agroindustria brasileira, a partir de
dados da RAIS para as microrregides brasileiras, compreendendo o periodo de 2006 a 2016,
Favro e Alves (2021) recorrem a um painel de dados com dependéncia espacial para as
variaveis de especializagdo, tamanho das firmas, competi¢ao e densidade, além de dummies
para os anos de crise econdmica. Através dessa metodologia, os autores identificam um
impacto positivo tanto da especializacao quanto da competi¢ao neste setor, além disso, que o
nivel de emprego das regides vizinhas afeta o nivel de emprego local. Estes resultados
corroboram com a existéncia de externalidades de Porter.



3 ESTRATEGIA EMPIRICA

O enfoque deste trabalho ¢ o setor de confec¢do do estado de Pernambuco durante os
anos de 2011 a 2021. O emprego deste setor no estado, apesar de apresentar uma queda em
termos absolutos, possui notdvel concentragdo na regido Agreste, fato que vem se
consolidando ao longo dos anos. Em 2011, cerca de 72% do emprego relacionado a confec¢ao
do estado estava localizado no Agreste, enquanto em 2021 esse dado passou para 79%. O
grafico a seguir revela a evolu¢ao dos empregos formais em confec¢do e na industria de
transformagao na totalidade para o estado de Pernambuco, além da participagdo do Agreste na
evolugdo dos empregos de confecgao:

Figura 1 — Evolu¢io dos empregos formais em confecc¢iio e na industria de
transformacio para o estado de Pernambuco e participacio do Agreste nos empregos de
confeccao
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Fonte: RAIS/Ministério do Trabalho e Emprego (MTE).

Em municipios como Santa Cruz do Capibaribe e Toritama, a atividade de confec¢ao
abrange cerca de 30% de todos os empregos formais do municipio, propor¢do muito superior
ao observado nos municipios das demais regidoes do estado, onde ela geralmente ndo chega a
1%. Nos mapas apresentados a seguir, nota-se que, em 2011, alguns municipios fora da regido
Agreste ainda possuiam mais de 1% de seus empregos formais voltados a confecc¢do. J4 em
2021, dos municipios com mais de 1% de seus empregos formais voltados a confeccao,
apenas Itambé (com 1,5%) ndo esta localizado na regido Agreste:



Figura 2 — Emprego formal em confec¢io como proporcio do emprego total dos
municipios em 2011
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Fonte: RAIS/MTE.

Figura 3 — Emprego formal em confec¢do como proporcio do emprego total dos
municipios em 2021
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Fonte: RAIS/MTE.

Para discutir os fatores que promovem a aglomeragdo de empresas e,
consequentemente, empregos de confec¢do no Agreste Pernambucano, utilizou-se entdo os
dados da Relagdo Anual de Informagdes Sociais (RAIS), para os anos de 2011 a
2021compreendendo 184 municipios do estado de Pernambuco'. Para identificar os empregos
voltados a confec¢do, utilizou-se a Classificagdo Nacional de Atividades Econdmicas
(CNAE) 2.0, considerando todos os empregos englobados pela Divisao CNAE 14, como
apresentado no Quadro 1:

'A ilha de Fernando de Noronha foi excluida da andlise.



Quadro 1 — Divisdes do setor de confecgoes
Divisao CNAE Compreende

1411-8/01 Confeccdo de roupas intimas

1411-8/02 Faccao de roupas intimas

1412-6/01 Confeccao de pecas de vestuario,
exceto roupas intimas e as confeccionadas sob
medida

1412-6/02 Confecg¢do, sob medida, de pecas
do vestuario, exceto roupas intimas

1412-6/03 Facgao de pegas do vestuario,
exceto roupas intimas

14 - CONFECCAO 1413-4/01 Confecgao de roupas profissionais,
DE ARTIGOS DO VESTUARIO E exceto sob medida
ACESSORIOS 1413-4/02 Confeccao, sob medida, de roupas
profissionais

1413-4/03 Faccdo de roupas profissionais

1414-2/00 Fabricacao de acessorios do
vestuario, exceto para seguranca € protecao

1421-5/00 Fabricacdo de meias

1422-3/00 Fabricagao de artigos do vestuario,
produzidos em malharias e tricotagens, exceto
meias

Fonte: RAIS/MTE.

3.1 CONSTRUCAO DO INDICE DE CONCENTRACAO NORMALIZADO

A identificagdo dos municipios que constituem a aglomeracdo analisada ¢ realizada
considerando o Indice de Concentragio Normalizado (ICN), conforme a metodologia sugerida
por Crocco et al. (2003), na qual hd uma combinagio entre o Quociente Locacional, o Indice
de Hirschman-Herfindahl modificado e a participagdo relativa do municipio no emprego do
setor ao nivel estadual. A seguir, sdo discutidos em detalhes cada um desses indices, assim
como a construcao final do ICN.

3.1.1 Quociente Locacional (QL)

o= 1)

Onde: E ji = Emprego do setor i na regiao j;
E; = Emprego total na regido j;
ELr = Emprego do setor i em Pernambuco;

Epr = Emprego total em Pernambuco.



Se o QL for superior a um, pode-se considerar que ha uma especializagdo daquele
setor naquele determinado local. Crocco et al. (2003) ressaltam que esse indice deve ser
utilizado com cautela, pois € necessario levar em consideragdo as caracteristicas da economia
que estd sendo analisada para realizar a interpretacdo. Quando utilizado em regides muito
pequenas, o seu valor pode superestimar a importancia do setor naquele local.

3.1.2 indice de Hirschman-Herfindahl modificado (HHm)
E} E;
] J
HHm = (=) = (52)
" <E§>5> Epe (2)

Onde: E ji = Emprego do setor de confec¢des i no municipio j;
ELr = Emprego total do setor de confecgdes i em Pernambuco;
E; = Emprego total da industria de transforma¢do no municipio j;

Epr = Emprego total da industria de transforma¢ao em Pernambuco.

Este indicador busca compreender o peso da atividade do setor analisado na estrutura
produtiva local. Neste caso, compara-se o peso do setor de confec¢des i no municipio j na
atividade da industria de transformacdo em Pernambuco na estrutura total do emprego de
Pernambuco. O indice pode apresentar valores positivos, nulos ou negativos. Em caso de
valor positivo, a estrutura setorial local ¢ mais importante que a estrutura industrial loca. Em
caso de valor negativo, a estrutura setorial ¢ menos relevante que a estrutura industrial
(CROCCO et al., 2003).

3.1.3 Participacao Relativa (PR)

El
PR =—L
3)

i
PE
Onde: Eji = Emprego do setor de confecgdes i no municipio j;
ELr = Emprego total do setor de confecgdes i em Pernambuco;

Este indicador capta a importancia do setor de confec¢des i no municipio j mediante o
total de empregos do setor de confecgdes no estado de Pernambuco. Seu valor varia entre zero
€ um, quanto mais préximo de um, maior sera a importancia do setor local em relagdo ao setor
de referéncia (CROCCO et al., 2003).

3.1.4 Indice de Concentrac¢io Normalizado (ICN)

Para seu célculo, ¢ necessario realizar a combinacdo linear do QL, HHm e PR.
Segundo Crocco et al. (2003), cada um desses indices podem ter capacidades distintas ao
representar as forgas aglomerativas, logo, faz-se necessario calcular os pesos especificos de
cada um desses indicadores.

ICTlij = QlQLTlU + QZHHTlU + 83PRT1.U (4)
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onde os 6s sdao os pesos de cada um desses indicadores para cada setor produtivo especifico,
neste caso, o setor de confecgoes.

A obteng¢ao dos pesos se da através da andlise de componentes principais (ACP), um
método multivariado. A partir do ACP, é possivel descobrir os autovalores da matriz de
correlagdo, onde cada um deles possui explicagdo das variancias ., f, € B,.

Tabela 1 — Autovalores da matriz de correlagao

Componente Autovalor Variancia Explicada pelo Variancia explicada
Componente total
1 el B, B,
2 Az B, B+ B
3 A3 B, B, + B2+ B3 = (100%)

Fonte: Elaboragao dos autores com base em Crocco ef al. (2003).

Em caso de utilizacdo dos trés componentes, a varidncia explicada sera de 100%.
Sendo o objetivo deste trabalho encontrar os pesos para os trés indicadores, serdo utilizados
todos os componentes.

Em seguida, calculam-se os autovetores da matriz de correlagdo, sendo possivel, a
partir destes resultados, encontrar o valor relativo dos indicadores nos componentes. Como
explica Croccoet al. (2003), primeiro, toma-se o modulo dos autovetores. Em seguida, o
modulo de cada autovetor ¢ dividido pela soma dos autovetores absolutos de seu componente,
encontrando assim a participacao relativa de cada indice nos componentes.

Tabela 2 — Autovetores da matriz de correlagao

Indice de Componente 1 Componente 2 Componente 3
Concentracao
OL x11 12 i3
HHm ayq sy o3
PR 31 a3z 33

Fonte: Elaboragao dos autores com base em Crocco ef al. (2003).
laeg1| + laz1| + lazs| = €y
la12| + lazz| + lasz| = C;

lags| + lags| + |laszz| = C3

Tabela 3 — Autovetores da matriz de correlagao recalculados

Indice de Componente 1 Componente 2 Componente 3
Concentracio
oL ;o |4 ' oy | ;o |ys]
@11 = C, A12 = C, a3 = Cs
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HHm |z / _|a22| / _|0523|

(04 = (04 = a =
21 C, 22 c, 23 C.
PR o = |3, | O = |as; | Qo = |ass]
31 C, 32 c, 33 C.

Fonte: Elaboragdo dos autores com base em Crocco et al. (2003).

Sabendo que cada linha da tabela anterior corresponde a um respectivo indice de
concentragdo, ao multiplicar estes valores pela varidncia dos dados associada ao componente
— presentes na tabela 1 — o peso final de cada indicador ¢ dado pelo somatoério de seus
produtos, tendo assim:

Tabela 4 — Pesos dos indices de concentragao

Indice de Concentracao Peso
oL 0, =a'1 1B + a5, + a'i3P5
HHm 0 = a'1 81 + a5, + a'5305
PR 03 = a'31 61 + a'3p0, + a'3305

Fonte: Elaboragdo dos autores com base em Crocco et al. (2003).

Através do ICN, ¢ possivel identificar os municipios que mais caracterizam uma
aglomeragdo das atividades de confec¢do. Posteriormente, utiliza-se o grafico de dispersao de
Moran e o Local Indicator of Spatial Association (LISA) para verificar a presenga de um
padrdo caracteristico de autocorrelagdo espacial entre o ICN dos municipios.

3.2 ANALISE ESPACIAL

Esta subsecdo visa apresentar os indicadores de Moran e Local Indicator of Spatial
Association (LISA), sendo estes indicadores utilizados para analise espacial, buscando
encontrar autocorrelagao espacial nos dados analisados.

A equacdo a seguir apresenta o / de Moran, que detecta a existéncia de autocorrelagao
espacial global nos dados:

n XXwWrs(r =0 —¥)
ZZWrs Z(yr _37)2 (5)

I =

Onde n corresponde ao numero de regides; y,- € o valor da variavel analisada; y ¢ a
média desta variavel; w, trata-se do peso espacial para » e s, sendo estes os elementos da
matriz de vizinhanca normalizada (ALVES e SILVEIRA NETO, 2011).

O I de Moran pode ter a seguinte interpretagdo: sendo / proéximo de +1, existe
correlagdo espacial positiva; se / for aproximadamente igual a zero, ndo ha evidéncia de
autocorrelacdo espacial; e, se I for proximo de -1, ocorre autocorrelagdo espacial negativa, ou
seja, os dados estao dispersos espacialmente (ALVES e SILVEIRA NETO, 2011).

Ja o indicador LISA, também nomeado de / de Moran Local, procura captar
especificidades locais como clusters e outliers, sendo estes captados a partir da decomposicao
do 7 de Moran global. A estatistica LISA ¢ calculada para a ¢ Jocalidade:
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Ii =2Z z Wiij (6)
j
Onde w;jindica os elementos da matriz de pesos espaciais W entre os pontos i € j; ja z; € z;
indicam o nimero da varidvel analisada por regido i e j. O somatorio ¢ proporcional ao

indicador global de Moran, podendo, assim, ser considerado um indicador de aglomeracao
espacial local (RODRIGUES et al., 2012).

O mapa da estatistica LISA, conhecido também como Moran Map, tem seu diagrama
de analise dividido em quatro quadrantes que representam os diferentes tipos de associagao
espacial: Alto-Alto (AA), municipios com alto nivel de emprego cercados por vizinhos que
também possuem alto nivel de emprego; Baixo-Baixo (BB); municipios com baixo nivel de
emprego que possuem vizinhos também com baixo nivel de emprego; Baixo-Alto (BA),
municipios com baixo nivel de emprego cercados por municipios com alto nivel de emprego;
e Alto-Baixo (AB), municipios com alto nivel de emprego cercados por municipios com
baixo nivel de emprego. Os dois primeiros correspondem a clusters espaciais, os dois ultimos
a outliers espaciais (LINS e SILVA, 2017).

3.3 ESPECIFICACAO DO MODELO ECONOMETRICO

Nesta subsecao ¢ apresentada a construcdo do modelo econométrico estimado neste
estudo. Tendo como variavel dependente o nivel de emprego, este trabalho analisa a
contribuicdo desta variavel para a existéncia de aglomeracao no setor de confecgdes. Para
isso, foram utilizados trés indicadores: especializagdo, competi¢ao e diversificagdo. O quadro
2 apresenta a construgao desses indicadores:

Quadro 2 — Constru¢ao das variaveis

Variavel Descricao Definicao

it Nivel de

Nemp; = T emprego local

Participagao do nivel de emprego
(I) no municipio (m), no setor (i) e
no periodo (t), ponderado em nivel
estadual.

Umit

€SPmit = T_—

Especializag¢ao

Participagdo do emprego por
municipio no setor de confeccdes,
em cada periodo, ponderado em
nivel estadual.

Compmie = 7,

Competicao

Emprego do setor de confecgdes no
municipio pertencente a micro e
pequenas empresas”, ponderado em
nivel estadual.

7
_ Z%= I[lml t(lmt_lmit)]z

divpir = i

M= 11 ") (U= Umin)]?

Diversificacao

Inverso do indice de Herfindahl
modificado de concentragdo do
setor de confec¢des, em relagcdo ao
somatorio dos demais setores,
ponderado em nivel estadual.

Fonte: Elaboragao dos autores.

2 . . . , .
Foram consideradas como micro e pequenas empresas aquelas com menos de 50 funcionarios.

13




A varidvel dependente “nivel de emprego local” (Nemp) ¢ medida pela participagdo
do emprego formal do setor de confeccdes nos municipios em cada periodo, em relagdo a
participagcdo do emprego no setor ao nivel estadual. A utilizagdo desta varidvel concorda com
o trabalho deFavro e Alves (2021).

A variavel “especializa¢ao” (esp) representa a participagao do emprego por municipio
no setor de confec¢des, em relacdo ao nivel de emprego estadual do mesmo setor. Esta
variavel apresenta a hipotese de Marshall, Arrow e Romer (MAR), onde as atividades
econOmicas crescem em locais mais especializados e com estrutura horizontal. A utilizagdo
desta variavel estd em consonancia com os trabalhos de Combes (2000) e Favro e Alves
(2021).

J& a variavel “competicdo” (Comp) € construida a partir dos vinculos ativos formais
do setor de confec¢des nos municipios em relagdo aos vinculos ativos formais do setor de
confeccgodes no estado de Pernambuco. Esta variavel esta conforme as construidas por Andrade
(2015) e Favro e Alves (2021).

Por fim, a variavel “diversificagdo” div mensura o efeito da aglomeragao intersetorial,
a partir do indice de Herfindahl modificado, em relagdo ao nivel estadual. Este indicador
atende a hipotese de Jacobs de que as atividades econOmicas crescem em locais mais
diversificados. O indice foi construido e forma semelhante aos estudos de Andrade (2015) e
Favro e Alves (2021).

Para a estimagdo do modelo, foi utilizada a andlise de dados em painel,
especificamente, o modelo de efeitos fixos. Um problema frequente neste tipo de andlise ¢ a
heterogeneidade nao observada, ou seja, a presenga de fatores que determinam a varidvel
dependente, mas que ndo foram consideradas nas variaveis explicativas, seja por ndo serem
observaveis ou mensuraveis. Segundo Andrade (2015), uma das vantagens de usar dados em
painel, em detrimento de cortes seccionais ou temporais ¢ que, os dados em painel trazem
uma maior quantidade de informagdes que proporcionam a constru¢do de modelos mais
realistas. O modelo de dados em painel pode ser expresso por:

Vi =X+ ¢+ u 4)
Ondet=1,2,..,T.

Os painéis podem ser classificados como balanceados ou desbalanceados. Os painéis
balanceados apresentam dados para todos os periodos analisados, ja os painéis
desbalanceados apresentam auséncias de informacgdes. O modelo de dados em painel
compreende as seguintes estimagdes: Modelo POOLED OLS, Modelo de Efeitos Aleatdrios e
Modelo de Efeitos Fixos.

O modelo POOLED ignora os efeitos dos dados em painel, ou seja, os componentes
ndo observados sdo ignorados e as observacdes sdo tratadas como nao correlacionadas. Sua
regressao ¢ estimada a partir do método dos minimos quadrados ordinarios(WOOLDRIDGE,
2001).

No modelo de efeitos aleatorios os efeitos individuais sao distribuidos aleatoriamente
em torno de uma média constante. Neste modelo, o termo c;, o efeito ndo observado, ¢
inserido no termo de erro, sendo este termo ndo correlacionado com as varidveis explicativas
(WOOLDRIDGE, 2001).

Quanto a estima¢do do modelo de efeitos fixos, de acordo com Wooldridge (2001), o
B estimado atinge explicitamente a finalidade de eliminar o efeito ndo observado, c;, que esta
correlacionado com as varidveis explicativas, representadas por x;; na equacao (4).
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Para a escolhado modelo que sera utilizado, realiza-se a estimagdo dos seguintes
3

testes: teste de Chow e teste de Hausman’.
De acordo com Andrade (2015), o teste de Chow permite escolher entre o0 método com
constante comum e o modelo de efeitos fixos, contendo as seguintes hipoteses:

H,: interceptos comuns (constante comum)
H,: interceptos diferentes para cada se¢ao cruzada (Efeitos Fixos)

J& o teste de Hausman ¢ utilizado para realizar a escolha entre efeitos aleatorios e
Efeitos fixos:

H,: estimadores do modelo de efeitos aleatorios sdo consistentes e eficientes
H;: estimadores do modelo de efeitos aleatdrios sdo eficientes, mas nao consistentes.

A partir da escolha do modelo de efeitos fixos, este trabalho propde-se a analisar a
seguinte regressao:

log (Ymt) = tm + B1log (espme) + P2log (compmy) + Pslog (dive,) +&  (5)

Onde /og ¢ o logaritmo natural das variaveis analisadas; m =1, 2, 3, ..., 185 e t = 2011, 2012,
..., 2021 sdo os subscritos que indicam que o valor das varidveis estava sendo observados no
municipio ao longo do tempo, respectivamente; Y corresponde a varidvel dependente, sendo
este o nivel de emprego (Nemp); a trata-se do intercepto; esp € o indice de especializagdo;
comp o indice de competicdo; e div ¢ o indice de diversificagao.

Para verificar se os municipios com maior densidade em determinada area sdo
benéficos para o aumento da participagdo relativa, costuma-se utilizar o nimero médio de
empregos por km? como variavel de controle, tal como em Combes (2000), Andrade (2015) e
Favro e Alves (2021). No entanto, utilizar essa variavel em um modelo de dados em painel
com o nivel de emprego como varidvel dependente pode incorrer em problemas de
endogeneidade, ja que a area dos municipios nao varia ao longo do tempo.

Além disso, Combes (2000), Andrade (2015) e Favro e Alves (2021) também
utilizaram o tamanho médio das firmas como variavel de controle, medido como o nimero
médio de empregados por estabelecimento. Em relagdo ao modelo analisado neste estudo,
acredita-se que a inclusdo do tamanho médio das firmas pode gerar uma sobre-especificagao,
devido a sua alta correlagdo com a varidvel competigao.

Por esses motivos, o modelo escolhido neste trabalho foca apenas nos efeitos das
variaveis especializagdo, diversificacdo e competi¢do. Dessa forma, ¢ possivel evitar, a
principio, o viés de endogeneidade e multicolinearidade entre os regressores.

4 ANALISE DE RESULTADOS

Esta secdo apresenta duas subsegdes. A primeira delas traz a analise dos resultados
para o Indice de Concentracao Normalizado (ICN), I de Moran e estatistica LISA. A segunda
aborda o modelo econométrico utilizado, mostrando a estatistica descritiva dos dados, assim

30s resultados dos testes realizados para este estudo encontram-se no Apéndice A.
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como a andlise dos estimadores proveniente do modelo econométrico e discussdao dos
resultados, sendo estes fundamentados na literatura discutida em se¢des anteriores.

4.1 RESULTADOS DO ICN, / DEMORAN E LISA

Através da metodologia proposta por Crocco et al. (2003) e apresentada nos trabalhos
de Rodrigues et al. (2012) e Lins e Da Silva (2017), foram calculados os pesos de cada indice
na composi¢ao do ICN para os anos investigados. Conforme apresentado na tabela 5, os
resultados dos pesos ao longo do tempo ficaram em torno de 1/3 para cada um dos trés
indices:

Tabela 5 — Pesos dos indices na constru¢do do ICN

Ano Peso QL Peso IHHm Peso PR
2011 0,3140 0,3488 0,3372
2012 0,3146 0,3475 0,3379
2013 0,3152 0,3470 0,3378
2014 0,3137 0,3481 0,3381
2015 0,3133 0,3479 0,3388
2016 0,3116 0,3492 0,3393
2017 0,3141 0,3468 0,3391
2018 0,3142 0,3471 0,3387
2019 0,3136 0,3477 0,3387
2020 0,3133 0,3485 0,3382
2021 0,3116 0,3492 0,3393

Fonte: Elaboracao dos autores a partir dos dados da RAIS para o periodo de 2011 a 2021.

As tabelas 6 e 7 apresentam os resultados dos indices analisados para os municipios
que apresentaram o maior ICN em 2011 e 2021, respectivamente:

Tabela 6— QL, HHm, PR e ICN dos municipios com maior I[CN em 2011

Municipios QL HHm PR ICN
Caruaru 4,9703 0,2289 0,2866 7,0846
Santa Cruz Do Capibaribe 9,0543 0,1704 0,1915 5,6888
Toritama 9,3250 0,0894 0,1002 3,5039
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Recife 1,1248 0,0173 0,1556 2,0199

Taquaritinga Do Norte 7,7494 0,0304 0,0350 1,6890
Riacho Das Almas 9,7523 0,0091 0,0102 1,3648
Cupira 8,2276 0,0155 0,0176 1,3380

Surubim 6,2490 0,0224 0,0267 1,2753

Santa Maria Do Cambucé 9,8491 0,0023 0,0026 1,1924
Jatauiba 9,7032 0,0018 0,0020 1,1587

Fonte: Elaboracao dos autores a partir dos dados da RAIS para o ano de 2011.

Tabela 7 — QL, HHm, PR e ICN dos municipios com maior ICN em 2021

Municipios QL HHm PR ICN
Santa Cruz Do Capibaribe 10,2524 0,2208 0,2447 6,9719
Caruaru 4,7389 0,2210 0,2802 6,6232
Toritama 6,4702 0,0617 0,0730 2,3535
Taquaritinga Do Norte 8,8178 0,0398 0,0449 2,0611
Surubim 6,8466 0,0346 0,0406 1,6716
Riacho Das Almas 10,2345 0,0084 0,0093 1,4286
Correntes 11,4980 0,0001 0,0001 1,3857
Recife 1,0095 0,0011 0,1215 1,3542
Brejo Da Madre De Deus 7,2418 0,0113 0,0131 1,0981
Jatauba 7,8670 0,0006 0,0007 0,9012

Fonte: Elaborac@o dos autores a partir dos dados da RAIS para o ano de 2021.

O gréfico de dispersdo de Moran e o mapa do LISA para o ICN foram criados a partir
da matriz de continuidade binaria normalizada segundo o critério queen, conforme utilizado
em Alves e Silveira Neto (2011). Os resultados do grafico de dispersdo de Moran, tanto para
2011 quanto para 2021, apresentam indicios de uma correlagao espacial positiva nos dados:
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Grafico 1 - Grafico de dispersdao de Moran para o ICN em 2011 e 2021
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Fonte: Elaboragdo dos autores a partir dos dados da para os anos de 2011 a 2021.

No grafico de dispersio de Moran®, as observacdes que apresentam ICN acima da
média com vizinhos que também o apresentam sdo representados no primeiro quadrante (alto-
alto). As observagdes com ICN acima da média enquanto vizinhos apresentam ICN abaixo da
média s3o representados no segundo quadrante (alto-baixo). No terceiro quadrante,
representam-se as observagdes em que o ICN estd abaixo da média tal como o de seus
vizinhos (baixo-baixo). O quarto quadrante, traz as observacdes em que o ICN esta abaixo da
média, enquanto o de seus vizinhos estd acima da média (baixo-alto).

Sendo cada observacdo corresponde ao ICN de um determinado municipio, o
indicador LISA permite uma melhor visualizagdo destas relagdes, conforme ilustram os
mapas a seguir:

Figura 4 - Local Indicator of Spatial Association (LISA): Indice de Concentragdo
Normalizado para os municipios de Pernambuco em 2011

E; At M&o significante (155)

I 9 Alto-Alto (12)

Bat<o-Babo (13)
Fonte: Elaboragdo dos autores a partir dos dados da para os anos de 2011 a 2021.

w 4

Baxo-Alto (2)
Alto-Baio (2}

JEHN

* O grafico com o nivel de significancia do 7 de Moran encontra-se no apéndice A.
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Figura 5 - Local Indicator of Spatial Association (LISA): Indice de Concentragdo
Normalizado para os municipios de Pernambuco em 2021

Nao significante (145)
Alto-Alto (13)

Bamxo-Babo (21)

Bamo-Alto (3}

CENN

Alo-Baixo (1)

Fonte: Elaboragdo dos autores a partir dos dados da RAIS para o ano de 2021.

Em ambos os anos analisados, os resultados apontam para a presenga de
autocorrelacdo espacial positiva entre o ICN dos municipios. Mais especificamente, percebe-
se que os municipios de ICN elevado tendem a se concentrar no agreste central e setentrional,
enquanto os municipios de ICN reduzido tendem a se concentrar na regiao metropolitana.

Os resultados indicam ainda uma autocorrelagdo espacial mais evidente que a obtida
no trabalho de Alves e Silveira Neto (2011), que testa a autocorrelacao apenas entre o nivel de
emprego dos municipios, ao invés do ICN.

Dessa forma, os municipios que constituiam a aglomeragdo de confecgdes em
Pernambuco no ano de 2011 eram: Santa Cruz do Capibaribe, Caruaru, Toritama,
Taquaritinga do Norte, Riacho das Almas, Brejo da Madre de Deus, Jatatiba, Altinho,
Vertentes, Frei Miguelinho, Sao Caitano e Agrestina. Em 2021, o municipio de Santa Maria
do Cambuca ¢ incluido entre estes.

4.2 ANALISE DO MODELO ECONOMETRICO

Esta subsecdo expde os resultados do modelo econométrico, indicando os fatores que
podem promover a aglomeracdo do emprego nos municipios identificados através da andlise
espacial. A tabela 8 contém os resultados do modelo estimado:

Tabela 8 — Resultados da Estimac¢ao do Modelo de Efeitos Fixos

Variaveis 1) Estatistica t p-value

logEsp 0,5617%%* 8,66 0,000
(0,0649)

logComp -0,5114%** -8,58 0,000
(0,0596)

logDiv -0,1409 -1,14 0,255
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(0,1231)

cons -6,1450 -60,27 0,000
(0,1019)

N. Obs 813

N. Grupos 106

R? (Geral) 0,3784

R? (Between) 0,3349

R? (Within) 0,8476

Nota. Significancia: ***1%.

Fonte: Elaboragdo dos autores a partir dos dados da RAIS para o periodo de 2011 a 2021.

A variavel logEsp procura verificar o impacto da concentragdo relativa do setor de
confecgdes nos municipios de Pernambuco. O resultado positivo indica que o setor de
confeccoes tende a se desenvolver ainda mais onde ele ¢ mais concentrado, atendendo as
teorias de Porter e as externalidades MAR.

A variavel log Comp foi criada como a propor¢cao do emprego das micro e pequenas
empresas em relagdo ao total. O resultado negativo implica que quanto mais distribuido o
emprego entre as firmas, pior serd o resultado do municipio em termos de participagdo
relativa. Este resultado ¢ condizente com o trabalho de Combes (2000), que também encontra
o mesmo sinal para a variavel no setor de confecgdo francés, e vai conforme a teoria das
externalidades MAR, em que o monopolio local ¢ mais benéfico para a expansdo do cluster
em relagdo a concorréncia.

A variavel log Div busca identificar externalidades do tipo Jacobs, as quais indicam
que, uma maior variedade de setores aglomerados em determinado local seria um fator
propulsor para o cluster. Segundo os resultados, ndo foi encontrado efeito significativo que
indique a presenca deste tipo de externalidades no setor de confecgdes para o estado de
Pernambuco.

Enquanto os resultados deste trabalho apontam para a existéncia de externalidades
MAR no setor de confec¢des pernambucano, Favro e Alves (2021) encontraram evidéncias de
externalidades Porter para a agroindustria brasileira e Andrade (2015) encontrou evidéncias
de externalidades Jacobs para a industria couro-cal¢adista do Rio Grande do Sul. As
diferencas sdao provavelmente explicadas justamente pelas especificidades dos setores
analisados. Por outro lado, a conclusdo ¢ coerente com os resultados demonstrados por
Prestes, Bezerra e De Castro (2019), em que as autoras demonstram que a competitividade
tem um impacto negativo sobre o ICN dos segmentos de industria para o estado do Parana.

Como testes de robustez, também foram analisados modelos com a variavel
dependente defasada e com as variaveis explicativas defasadas. O modelo com a varidvel
dependente defasada ndo encontra significancia na variavel competicao, j& o modelo com as
variaveis explicativas defasadas encontra resultados semelhantes aos do modelo sem
defasagem. Os resultados dos modelos testados sdo apresentados em detalhes no apéndice A.
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5 CONSIDERACOES FINAIS

Diante dos resultados encontrados, este trabalho mostrou que a andlise espacial do
ICN pode ser uma valiosa ferramenta para a caracterizagdo de economias de aglomeragao,
eficaz em identificar uma regiao em que a confecgao tem especial preponderancia em relagao
ao restante do estado de Pernambuco. Sob critérios bem estabelecidos, foi possivel determinar
0s municipios que pertencem a esse “anel de preponderancia”.

Adicionalmente, também foram discutidos os fatores que promovem a aglomeracao de
emprego na regido identificada. Consoante o modelo apresentado, ha evidéncias que
corroboram a existéncia de externalidades MAR na composi¢do do cluster de confecgdes em
Pernambuco. Ou seja, a especializagao das atividades neste setor demonstra-se como um fator
determinante da prosperidade do cluster, enquanto o monopdlio local garante a internalizagao
dos beneficios destas externalidades e revela-se mais benéfico que a concorréncia.

Também ¢ importante ressaltar que ainda ha espago para mais avancos na constru¢ao
do modelo econométrico discutido. Em especial, a utilizagdo de um modelo que considere a
defasagem espacial e a inser¢do de controles que ndo resultem em endogeneidade ou
multicolinearidade entre os regressores. Outra deficiéncia de dificil contorno presente na
analise ¢ a auséncia de informagdes quanto ao emprego informal, que pode ter uma relevancia
consideravel no setor de confec¢des. Além disso, a comparagdo das externalidades MAR,
Porter e Jacobs com outros setores pode trazer mais clareza sobre o processo de formacao de
clusters a depender de cada atividade.

Por fim, acredita-se que os resultados conseguem entregar uma importante fonte de
embasamento para politicas publicas voltadas ao setor de confec¢des de Pernambuco, onde se
mostra mais vantajoso uma expansdo via aglomeracdo de empresas do mesmo setor e
aglomeracdo do emprego em grandes empresas.
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APENDICE A

Testes para selecio do modelo

Testes @
Teste de Chow 267,80%*%*
Teste de Hausman 127,02%*x*

Nota. Significancia: ***1%.

Fonte: Elaboracao dos autores a partir dos dados da RAIS para o periodo de 2011 a 2021.

Teste de significancia do / de Moran

permutations: S59

perm;tatiunsl: 9950‘ _— pseudo p-value: 0,001000
pseudo p-valug: 0,

ki

I 0,3982 E[: -0,0055 mean: -0,0053 sd: 0,0413 z-value: 97643 | 0,3800 E[[: -0,0055 mean: -0,0045 sd: 0,0407 z-value: 89,4535
Fonte: Elaboracao dos autores a partir dos dados da RAIS para o periodo de 2011 a 2021.

Resultados da Estimacio do Modelo de Efeitos Fixos com variaveis explicativas

defasadas

Variaveis 1) Estatistica t p-value

logEsp 0,2205%** 2,78 0,007
(0,0795)

logComp -0,2766%** -3,37 0,001
(0,0819)

logDiv 0,0580 0,34 0,738
(0,1725)

cons -6,1369%** -44,73 0,000



(0,1372)

N. Obs 683
N. Grupos 95
R? (Geral) 0,4286
R? (Between) 0,3852
R? (Within) 0,2281

Nota. Significancia: ***1%.

Fonte: Elaboragao dos autores a partir dos dados da RAIS para o periodo de 2011 a 2021.

Resultados da Estimaciao do Modelo de Efeitos Fixos com variavel dependente

defasada

Variaveis 1) Estatistica t p-value

logEsp 0,3980%*** 2,87 0,005
(0,1386)

logComp -0,0507 -0,32 0,747
(0,1570)

logDiv -0,4075 -1,55 0,124
(0,2623)

cons -6,5825%** -31,83 0,000
(0,2068)

N. Obs 708

N. Grupos 97

R? (Geral) 0,1181

R? (Between) 0,0888

R? (Within) 0,0848

Nota. Significancia: ***1%.

Fonte: Elaboracao dos autores a partir dos dados da RAIS para o periodo de 2011 a 2021.
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