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Introdugao

A agricultura moderna vem passando por transformagdes profundas com o
avanco das tecnologias digitais e da inteligéncia artificial (IA). Entre as aplicagdes
mais promissoras esta o uso de algoritmos de aprendizado de maquina e visao
computacional para a deteccdo de doengas e pragas em plantas por meio de
imagens, visto que a identificagdo correta e precoce é essencial para a tomada
de decisbes eficientes no manejo integrado. Segundo Vinicius (2025), o uso de
solucdes acessiveis de IA é fundamental para reduzir perdas econémicas e
minimizar o uso excessivo de defensivos agricolas.

A principal relevancia da IA esta na agilidade e na confiabilidade do diagnéstico.
Ao contrario dos métodos convencionais, que dependem da observagao humana
e estdo mais sujeitos a falhas, a tecnologia permite a analise rapida de
informacgdes, identificando pragas em poucos instantes. Soldi (2024) destaca
que, entre as principais vantagens desta inovagao, estdo o controle
automatizado de pragas e a gestdo precisa de recursos, o que aumenta a
produtividade e a sustentabilidade no campo.

No contexto da cultura do milho, o género Spodoptera (Lepidoptera: Noctuidae)
representa um grande desafio, compreendendo espécies cujas lagartas sao
polifagas e danificam desde cereais até viveiros de mudas. Conforme Victor
(2020), a diferenciacao correta dessas espécies nos estagios imaturos € crucial
para estratégias de controle especificas. Para superar a limitacdo do olho
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humano, o modelo YOLOVS8 utiliza uma abordagem de multi-escala que processa
imagens em diferentes tamanhos (Pieper, 2023).

Diante do exposto, o objetivo deste trabalho foi realizar o treinamento de um
modelo de inteligéncia artificial baseado na arquitetura YOLOvV8 para a
identificacdo e localizagdo automatizada de diferentes espécies de lagartas
incidentes na cultura do milho.

Métodos

Para a realizagdo deste trabalho, utilizou-se a plataforma Google Colab para o
treinamento da inteligéncia artificial. O modelo escolhido foi o YOLOVS,
configurado para identificar e localizar as pragas através de "bounding boxes"
(caixas delimitadoras). O processo de treinamento foi incremental, iniciando com
poucas classes e evoluindo através das versdes V4, V5 e V6 até atingir a Versao
8 (V8 Final).

O treinamento da IA focou na identificacdo de oito espécies: Spodoptera
frugiperda, Spodoptera eridania, Diatraca saccharalis, Helicoverpa zea,
Chrysodeixis includens, Spodoptera cosmioides, Anticarsia gemmatalis e
Helicoverpa armigera. O banco de dados foi construido com imagens que
capturam caracteristicas morfologicas especificas. Verificou-se que, para a
diferenciagao precisa entre lagartas visualmente semelhantes, € necessario o
uso de imagens em alta definicdo, com diferentes angulos e variagdes de
coloragao.

RESULTADOS E DISCUSSAO

A utilizacdo do modelo YOLOvV8 proporcionou resultados expressivos,
alcangando até 98% de preciséo na identificagdo das lagartas. Essa alta taxa de
acerto permite que o produtor rural realize 0 manejo de forma rapida, evitando
danos econdmicos severos. Como aponta lbraim (2024), a vantagem do uso
desta tecnologia reside na capacidade de reconhecer diferentes espécies em
vastos conjuntos de dados, auxiliando na escolha dos pesticidas mais eficazes
e reduzindo o impacto ambiental.

O modelo demonstrou ser extremamente veloz, realizando a classificacdo e
localizagdo da praga em milissegundos. Um fator determinante para a alta
precisao foi a utilizagdo de imagens que evidenciam caracteristicas especificas
de cada espécie, além da realizacdo de multiplos ciclos de treinamento. As
figuras geradas pelo sistema validam a eficiéncia do modelo na detecgéo de
espécimes como a Diatraea saccharalis (98,4% de confianga) e a Chrysodeixis
includens (88% de confianga).
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Modelo YOLOv8 carregado com sucesso!
Faca o upload da foto para o teste final:

Diatraea sa...200x200.jpg

Diatraea_saccharalis72_200x200.jpg(image/jpeg) - 11152 bytes,
Saving Diatraea_saccharalis72_200x200.jpg to Diatraea_

image 1/1 /content/Diatraea_saccharalis72_200x200.jpg:
Speed: 2.7ms preprocess, 8.6ms inference, 2.8ms postpr

yca—da-cana 0.98

Resultado para: Diatraea_saccharalis72_200x200.7jpg
Praga: Broca-da-cana - Conf: 98.4%

Figura 1:ldentificagcao da Lagarta Broca da Cana (Diatraea saccharalis).

image 1/1 /content/lagartas-capa-540x310.jpg: 384x640 2 C. includenss, 9.4ms
Speed: 2.5ms preprocess, 9.4ms inference, 1.5ms postprocess per image at shape (1, 3, 384, 640)

C. includens 0.88

Figura 2:ldentificacao da Lagarta Falsa-Medideira (Chrysodeixis includens).
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Suba as fotos (frugiperda, cosmioides, eridania) agora:

download jpg
download.jpa(image/jpeg) - 11134 bytes, last modified. 28/03/2026 - 100% done
Saving download.jpg to download.jpg

image 1/1 /content/download,jpg: 384x648 1 S, frugiperda, 18,2ms
Speed: 2.3ms preprocess, 10.2ms i'\‘ereﬁ:o, 1.9ms postprocess per image at shape (1, 3, 384, 640)

@ FOTO: download.jpg
@ IDENTIFICADO: S. frugiperda
o CONFIANCA: 84.6%

Figura 3:Identicacédo da Lagarta do Cartucho (Spodoptera frugiperda).

CONSIDERAGOES FINAIS

A implementacao da IA YOLOvV8 proporcionou uma rapida identificagdo e uma
excelente taxa de acerto no reconhecimento de lagartas. A tecnologia facilitou o
diagndstico, superando métodos manuais em agilidade e precisédo, o que otimiza
0 monitoramento para técnicos de campo e agiliza o0 manejo para o produtor
rural.
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